
•  Rhythmic	
  Syncope	
  
•  Repercussion	
  
•  Long	
  Notes	
  
•  Broken	
  Chord	
  
•  Leaps	
  
•  Big	
  Leap	
  

	
  
•  Tritone	
  Leap	
  
•  V-­‐I	
  Upbeat	
  
•  Leap	
  before	
  Final	
  
•  Ends	
  on	
  Third	
  
•  Unaccented	
  Final	
  
•  Ascending	
  Line	
  

	
  
•  Descending	
  Line	
  
•  Peak	
  
•  Trough	
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Available:	
  
Expert	
  annotaNons	
  of	
  
occurrences	
  of	
  
characterisNc	
  moNfs	
  in	
  
360	
  Dutch	
  folk	
  songs.	
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Record 70360 - Strophe 1

!
ver

" !
kla

!
lijk

!
zal

# $
ren

% & ' !
den

!
hoort

#!
Komt

!
vrien mijn

" !
Wat

!
duid

! $
lied.

#

!
zend

( !
ja

!
dan

!
dui

# $
ren

% & !
maal

!
is

#!
Wat

!
een

!
voor

!'
meer

!
ge

" !42
schied

!
Fries lands

!!
bloei

!
d' op

$
grond

#% & !
en

!
grijs

!
Toen

# !
't

!
oud

! !
ren

# !
nog

"!
Sta

!
vo

!
we

!
reld

!
he

!
le

$
rond.

#% & !
zijn

" !
macht

!
En

!
van

# ! !
ren

# !
De

"!
deed

!
ho

 
Record 70693 - Strophe 1
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Record 71227 - Strophe 1
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Record 72237 - Strophe 1
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Examples	
  of	
  annotated	
  mo'fs	
  

Can	
  folk	
  song	
  melodies	
  be	
  idenNfied	
  as	
  member	
  of	
  a	
  tune	
  family	
  solely	
  based	
  on	
  the	
  
occurrences	
  of	
  melodic	
  moNfs?	
  

Available:	
  
c.	
  4,800	
  digitally	
  encoded	
  
folk	
  song	
  melodies	
  from	
  
Dutch	
  oral	
  tradiNon.	
  

We	
  derive	
  15	
  abstract,	
  
automaNcally	
  detectable	
  
moNf	
  classes	
  from	
  the	
  
annotaNons.	
  

Conclusions	
  
•  Dutch	
  folk	
  songs	
  are	
  idenNfiable	
  

based	
  on	
  our	
  15	
  moNf	
  classes.	
  
•  The	
  Nme	
  order	
  of	
  the	
  moNfs	
  is	
  

crucial.	
  
•  The	
  posiNon	
  of	
  moNfs	
  within	
  

phrases	
  is	
  important.	
  

Next	
  
•  Be]er	
  models	
  of	
  melodic	
  moNfs.	
  
•  AutomaNcally	
  derive	
  an	
  

appropriate	
  set	
  of	
  moNf	
  classes.	
  
•  Modelling	
  and	
  understanding	
  

oral	
  transmission	
  of	
  melodies.	
  

Evalua'on 	
  Method	
  1 	
  Bag-­‐Of-­‐MoNf	
  approach	
  
Retrieve	
  members	
  of	
  same 	
  Method	
  2 	
  Sequence	
  alignment	
  
tune-­‐family	
  from	
  the	
  large 	
   	
  a.	
  Pitch	
  only	
  
database	
  (>4,800	
  melodies). 	
   	
  b.	
  Pitch	
  and	
  Phrase-­‐PosiNon	
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1	
   0.10	
   0.26	
   0.55	
  

2a	
   0.29	
   0.68	
   0.85	
  

2b	
   0.34	
   0.75	
   0.90	
  

Automa'cally	
  Detectable	
  Mo'f	
  Classes:	
  


